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Мета дослідження

Розробити модель з використанням методів обробки природної 
мови та машинного навчання для класифікації наявності 
пропаганди у повідомленнях



Проблеми

• Пошук джерел даних із маніпуляцією

• Парсинг повідомлень із соціальних мереж

• Датасет українською мовою



Збір датасету

Джерела для видобування даних:

- Центр протидії дезінформації 

- Детектор медіа

- Ukraine NOW



Аналіз датасету



Архітектура моделей



Результати із Logistic Regression

           ROC AUC Accuracy F1 score ROC AUC Accuracy F1 score ROC AUC Accuracy F1 score

Without 0.888 0.802 0.8 0.882 0.795 0.774 0.945 0.877 0.866

Light 0.888 0.802 0.8 0.882 0.795 0.774 0.922 0.844 0.831

Hard 0.882 0.798 0.793 0.876 0.783 0.755 0.888 0.803 0.786

Stemming 0.9 0.811 0.807 0.892 0.809 0.792 0.853 0.772 0.751

           ROC AUC Accuracy F1 score ROC AUC Accuracy F1 score ROC AUC Accuracy F1 score

Without 0.888 0.797 0.794 0.879 0.79 0.766 0.9 0.822 0.809

Light 0.888 0.797 0.794 0.879 0.79 0.766 0.9 0.819 0.805

Hard 0.885 0.804 0.797 0.879 0.787 0.759 0.869 0.789 0.772

Stemming 0.897 0.805 0.803 0.887 0.808 0.79 0.862 0.771 0.751

Sentence embedding

Russian 

Bag of wordsTF-IDF

Ukrainian

TF-IDF Bag of words Sentence embedding



Результати із Random Forest

           ROC AUC Accuracy F1 score ROC AUC Accuracy F1 score ROC AUC Accuracy F1 score

Without 0.865 0.761 0.706 0.883 0.768 0.701 0.9 0.817 0.799

Light 0.871 0.775 0.746 0.886 0.788 0.748 0.86 0.771 0.74

Hard 0.853 0.722 0.603 0.871 0.713 0.562 0.856 0.76 0.738

Stemming 0.876 0.762 0.699 0.887 0.761 0.679 0.83 0.739 0.703

           ROC AUC Accuracy F1 score ROC AUC Accuracy F1 score ROC AUC Accuracy F1 score

Without 0.867 0.769 0.719 0.881 0.759 0.684 0.886 0.798 0.78

Light 0.869 0.774 0.725 0.88 0.763 0.692 0.882 0.799 0.784

Hard 0.867 0.765 0.712 0.881 0.773 0.716 0.865 0.776 0.763

Stemming 0.881 0.79 0.76 0.89 0.798 0.764 0.858 0.76 0.746

Russian 

Ukrainian

TF-IDF Bag of words Sentence embedding

TF-IDF Bag of words Sentence embedding



Результати із RNN

           ROC AUC Accuracy F1 score            ROC AUC Accuracy F1 score

Without 0.924 0.844 0.829 Without 0.903 0.816 0.802

Light 0.877 0.786 0.777 Light 0.868 0.779 0.761

Hard 0.871 0.772 0.739 Hard 0.845 0.76 0.724

Stemming 0.896 0.816 0.816 Stemming 0.866 0.794 0.781

Russian Ukrainian 



Результати із Transformers

           ROC AUC Accuracy F1 score ROC AUC Accuracy F1 score ROC AUC Accuracy F1 score

Without 0.963 0.9 0.898 0.929 0.87 0.859 0.944 0.891 0.884

Light 0.934 0.835 0.848 0.902 0.825 0.809 0.903 0.841 0.826

Hard 0.917 0.837 0.829 0.89 0.803 0.794 0.893 0.823 0.814

Stemming 0.895 0.791 0.801 0.862 0.78 0.765 0.88 0.794 0.787

           ROC AUC Accuracy F1 score ROC AUC Accuracy F1 score ROC AUC Accuracy F1 score

Without 0.948 0.875 0.866 0.929 0.844 0.841 0.937 0.863 0.855

Light 0.939 0.862 0.853 0.918 0.83 0.817 0.93 0.848 0.839

Hard 0.911 0.831 0.819 0.896 0.797 0.791 0.907 0.828 0.817

Stemming 0.924 0.85 0.844 0.836 0.779 0.776 0.875 0.778 0.769

Russian 

DeepPavlov/rubert-base-cased xlm-roberta-base bert-base-multilingual-cased

Ukrainian

youscan/ukr-roberta-base xlm-roberta-base bert-base-multilingual-cased



Висновки

• Переклад на російську 
погіршує результати

• Попередній препроцесінг 
даних погіршує результати

• Найкраще рішення для 
цієї проблеми – моделі із 
трансформером

ROC AUC Accuracy F1 score Train time

Logistic Regression 0.945 0.877 0.866 2min 21s

Random Forest 0.9 0.817 0.799 2min 43s

RNN 0.924 0.844 0.829 4min 20s

Transformers 0.963 0.9 0.898 8min 23s

ROC AUC Accuracy F1 score Train time

Logistic Regression 0.9 0.822 0.809 1min 28s

Random Forest 0.882 0.799 0.784 1min 26s

RNN 0.903 0.816 0.802 4min 32s

Transformers 0.948 0.875 0.866 5min 17s 

Ukrainian

Russian
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