
Моделювання поточного 
прогнозування на базі

змішано-частотного 
VAR підходу
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Мета дослідження:

• Метою роботи є побудова моделі поточного прогнозування, яка інтегрує короткі дані у 
змішану частотну VAR модель для поточного прогнозування регіональних економічних 
показників України
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Основні виклики при моделюванні:

1. Проблема "рваного краю" (ragged edge): Асинхронність надходження даних, коли на 
момент прогнозування t значення одних змінних вже відомі, тоді як інші ще не 
опубліковані. 

2. Обмежена довжина часових рядів: Низка регіональних індикаторів має коротку історію 
спостережень, що ускладнює оцінку параметрів традиційних економетричних моделей та 
знижує їх прогностичну спроможність. 
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Використані 
дані для 
дослідження
:
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Опис моделі MF-VAR:
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Опис моделі MF-FAVAR:
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Методи побудови факторів: PCA
Principal Components Analysis
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Методи побудови факторів: EMPCA

• E-крок (Expectation step):

• M-крок (Maximization step):

Expectation Maximization Principal Components Analysis
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Методи побудови факторів: TW

• “Tall” block:

• “Wide” block:

Tall-Wide
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Методи побудови факторів: TР
Tall-Project
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Оцінка 
алгоритму:
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Оцінка 
алгоритму:

1 5



Отримані результати 
для моделі для 
Лондону:
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Отримані результати 
для моделі для 
Києва:
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Отримані результати 
для моделі для 
Києва:
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Отримані результати 
для моделі для 
Києва:
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Висновки:

У результаті кваліфікаційної роботи проведено порівняльний аналіз методів виділення 
факторів — EMPCA, TW, TP — для неповних змішаночастотних панельних даних. 
Найкращі результати продемонстрував метод EMPCA: він стабільно забезпечував 
найнижчі помилки прогнозування (RMSE, CRPS) як на коротких, так і довгих горизонтах, 
попри високу обчислювальну складність. Метод SVDI виявився ефективним для 
середніх горизонтів, а BPCA — для довгострокових, але поступався за точністю в 
короткострокових прогнозах. На основі отриманих результатів EMPCA обрано основним 
методом для побудови моделей nowcasting у цій роботі.
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Подальші напрями дослідження:

1. Інтеграція національних макропоказників

2. Використання нетрадиційних джерел 

3. Застосування методів машинного навчання

4. Розробка адаптивних nowcasting-систем
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Використана література:
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