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План презентації

• Мета роботи

• Завдання для дослідження

• Основні означення

• Сфери прикладних застосувань
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Мета роботи

• Метою роботи є порівняльний аналіз класичних векторних
авторегресійних моделей (VAR) та моделями зі змішаними
частотностями (MF-VAR) у задачах прогнозування ВВП, а
також оцінка переваг використання різночастотної інформації
для підвищення точності коротко та середньострокових
прогнозів.
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Завдання дослідження

1. Провести огляд теоретичних основ класичних VAR моделей
та їх застосування у макроекономічному прогнозуванні ВВП.

2. Розглянути методологію MF-VAR моделей

3. Сформувати набір макроекономічних даних для аналізу, що
включає квартальні показники ВВП та місячні індикатори
економічної активності.

4. Провести попередню обробку даних

5. Побудувати класичну VAR модель на основі агрегованих
даних.
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Завдання дослідження

• 6. Побудувати MF-VAR модель з використанням квартальних і
місячних змінних без попередньої агрегації високочастотних
даних.

• 7. Порівняти якість прогнозів ВВП між VAR моделлю та MF-

VAR з використанням стандартних критеріїв точності
прогнозування RMSE, MSE

• 8. Проаналізувати чутливість результатів до вибору лагової
структури та набору пояснювальних змінних

• 9. Сформувати висновки щодо застосування MF-VAR
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Структура дослідження
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Дані

• Було взяті макроекономічні показники з державного сайту
статистики https://stat.gov.ua/uk

• Також, було зроблено логарифмування та взяття перших
різниць, щоб позбутись тренду в даних та зробити їх
стаціонарними.
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VAR модель
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B-VAR модель

• 1. Minnesota priop

• 2. Алгоритм Гіббса
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MF-VAR модель
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Метрики оцінки

• Середнє абсолютне відхилення (MAE) — це метрика оцінки
якості регресійної моделі (або оцінки), яка середню величину
похибки між прогнозованими значеннями та реальними.

11(19)



Метрики оцінки

• RMSE — це метрика оцінки якості моделі, що являє собою
стандартне відхилення залишків (помилок передбачення). Вона
показує, наскільки в середньому відхиляються прогнозовані
значення від фактичних, вимірюючи цю відстань у тих самих
одиницях, що й цільова змінна.
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Результати моделей
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Результати моделей
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Результати моделей
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Наукова новизна

• Зважаючи на військовий стан в якому перебуває наша країна
дуже важливо вміти передбачати головні макрофінансові
показники, адже це безпосередньо впливає на економічну
стабільність України. Саме тому задача з передбаченням ВВП та
інфляції є дуже важливою задачею для сучасних українських
фінансистів.
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Подальші перспективи

• Чим більше даних ми матимемо тим краще майбутні MF-VAR 

будуть передбачати макроекономічні показники. Але вже зараз
зрозуміло, що ці моделі є дуже перспективними не лише в
оцінці ВВП чи інфляції, а й вони можуть передбачати ціни акцій, 

тому ці моделі мають широкий спектр застосування.
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Дякую за увагу!
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