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Pe3yAbTaTtie

[MpobAeEMIN KOHTPOAKO AOCTYMY

[liaxoAM AO LLUNPPYBAHHA AQHUX

Po3pobAeHNI KOMNAEKCHUI MiaXia AO 3axmcTy loT cuctemu, Ha
OCHOBI rpaHyAbOBaAHOI0 KOHTPOAKD AOCTYMY Ta BUABAEHHIO
aHOMaAiIn AaHUX B peaAbHOMY Yaci.
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